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Inledning och upplagg

Langt fran all teori som behovs for att klara tentan finns i formel- och tabell-
samlingen. Nedan foljer en komplettering som &r till for att underldtta under
tenta-plugget. Detta dr inte en komplett sammanfattning av all teori i bo-
ken, men innehaller stérre delen av det man behdver kunna. Allt som finns
tillgangligt i formel- och tabellsamlingen utelamnas har. Varje del avser det
kapitel i boken i vilket tillhérande teori forklaras.

Kapitel 2

Grundlaggande begrepp

Resultatet av ett slumpmaéssigt forsok kallas for ett utfall.

Maéangden av mojliga utfall kallas for utfallsrummet och betecknas ofta med (.
Detta utfallsrum kan vara diskret eller kontinuerligt.

En hindelse ar en samling av utfall.

Ta ett tarningskast som det slumpmaéssiga forsoket som ett exempel:
Utfallsrummet {6r kastet bildas av den diskreta méngden Q = {1,2,3,4,5,6}.
En héndelse skulle kunna vara att fa ett jaimnt antal prickar vid kastet. Denna
héndelse bildas av den diskreta méngden {2,4,6}.

Mangdlara

For tva méngder A och B géller féljande notationer med forklaringar:

ANB:AochB
AUB : A ocheller B



Sannolikhetsmattet
Grundaxiom for sannolikhetsmattet P(-):

Axiom 1. For varje héndelse A géller att 0 < P(A) <1
Axiom 2. Fér hela utfallsrummet 2 géller att P(Q) =1

Olika samband for sannolikheter
Of6renliga/disjunkta hindelser
Om tva héndelser A och B ar oférenliga/disjunkta géller att:
P(ANB)=0 (1)

Detta medfor slutsatsen att disjunkta héndelser inte kan intréiffa samtidigt.

Komplementhindelse

Komplementhéndelsen till hindelse A betecknas med A* och definierar méngden
som blir 6ver om man utesluter hiandelsen A fran utfallsrummet. For komple-
menthandelser géller att:

P(A*)=1- P(A) (2)
Alternativt:
P(A)+P(A") =1 (3)

Detta medfoér den naturliga slutsatsen att antingen A eller A* maste intréffa.

Additionsformeln

For tva hindelser géller att:

P(AUB)=P(A)+P(B)—P(ANB) (4)
Notera att om héndelserna A och B ér disjunkta (P(ANB) = 0) sa géller att:
P(AuB)=P(A)+ P(B) (5)

Likformigt sannolikhetsmatt

Om ett likformigt sannolikhetsmatt foreligger vid ett slumpmaéssigt f6rsdk in-
nebar det att sannolikheten ar lika stor for varje utfall att intraffa. Detta géller
vid diskreta utfallsrum. Notera att detta inte innebéar att sannolikheten ar lika
stor for varje hdndelse inom utfallsrummet da en héndelse ar definierad som en
samling av utfall.



Klassiska sannolikhetsdefinitionen

Den klassiska sannolikhetsdefinitionen sdger att sannolikheten fér en handelse
vid ett likformigt sannolikhetsmatt definieras av kvoten mellan antalet for handelsen
gynnsamma utfall och det totala antalet mojliga utfall.

Kombinatorik
Multiplikationsprincipen

Multiplikationsprincipen séger att om atgéard 1 kan utforas a; sitt och atgérd 2
pa as sétt, sa finns det aq-as att utfora bada atgérderna. Detta kan generaliseras
for en ett godtyckligt antal atgérder enligt samma princip vilket gor att om
atgird ¢ kan utforas pa a; olika sitt (i = 1,...,n), finns det a1 - as - - - a,, sétt att
utfora alla atgérderna.

Dragning med och utan aterlaggning, med och utan hansyn till ord-
ning

Nedan sammanfattas antal sdtt att dra k element ur n med och utan aterlaggning
och hénsyn till ordning.

Med héansyn till ordning | Utan hansyn till ordning

Utan aterlaggning | n(n—1)---(n—k+1) )

Med Aterliggning nk -

Fallet med aterldggning och utan hansyn till ordning tas inte upp i boken och
darfor inte heller hér.

Betingade sannolikheter och oberoende handelser
Grunddefinition

Den betingade sannolikheten for A givet B noteras och definieras enligt:

P(ANB)

P(A|B) = —5 " ) (6)

Detta ger sannolikheten att A intraffar forutsatt att B intraffat.



Komplementhandelser i betingade sannolikheter

Det géller for héndelser A och B att:
P(A*|B)=1-P(A| B) (7)
Det géller ocksa generellt att:
P(A"| B*) #1—P(A" | B) (8)
Det &r alltsa viktigt att inte forvéixla sannolikheterna i ekvation (7) och (8).

Lagen om total sannolikhet

Om héndelserna Hy, ..., H,, &r parvis disjunkta samt att H; U ... U H,, = Q sa
galler for en godtycklig hdndelse A att:

P(A) =Y P(A| H)P() (9)

Bayes sats

Under samma krav pa héndelser Hy, ..., H, géller for en godtycklig hdndelse A
och Hj att:

P(A | H;)P(H;)
PUH; | A) = o g o B
! >i1 P(A | Hy)P(H;)
Nagot vart att notera ar att nagon héndelse B och dess komplementhédndelse

B* tillsammans uppfyller kraven som stélls pa héndelserna Hy, ..., H,, - de &r
disjunkta och uppfyller att B U B* = Q.

(10)

Oberoende handelser

Om héndelser A och B dr oberoende géller att:
P(AnB)=P(A)P(B) (11)

Detta leder till det intuitiva resultatet att, givet att A och B ar oberoende, sa

galler att:
P(ANnB) P(A)P(B)
P(A|B)= = =P(A 12
Uttryckt med ord: Sannolikheten att A intraffar paverkas inte av det faktum
att B intraffat. Darav uttrycket oberoende héandelser.

Om héndelser A och B &r oberoende sa ar dven A* och B*, A och B* och
A* och B oberoende.



Kapitel 3
Diskreta Stokastiska Variabler

Sannolikhetsfunktion

Sannolikhetsfunktionen for en diskret stokastisk variabel X betecknas px(x)
och ar definierad enligt:

px(z) = P(X =) (13)

Det maste for en sadan variabel gélla att:

> px(@) =1 (14)

TEQx

Fordelningsfunktion

Fordelningsfunktionen Fx (x) definieras enligt:
Fx(z) = P(X <) (15)

Denna kan utnyttjas for att berdkna sannolikheter som ar formulerade enligt
Pa < X <), dér a < b. Det giller att:

Pla < X <b) = Fx(b) — Fx(a) (16)

Foljande gransvarden maste dven halla for fordelningsfunktionen:

mgrfoo Fx(z)=1 (17)
EEIPOO Fx(z)=0 (18)

Notera att ekvation (17) och (14) i praktiken beskriver samma sak.



Kontinuerliga Stokastiska Variabler
Tathetsfunktion

For en kontinuerlig stokastisk variabel X uppfyller dess téthetsfunktion fx(x)
att:

P(X € A) = / Py (2)dz (19)
A
Téthetsfunktionen uppfyller dven:
Fx(@) = L Fx(o) (20)
x(2) = Fx(x

dér Fx(x) ér fordelningsfunktionen som definierats i ekvation (15). Detta gor
att:

Fy(z) = [ et (21)

Fx(b) — Fx(a) =P(a < X <b) = / Fx(2)dz (22)

Kapitel 4

Fordelningsfunktion

Fordelningsfunktionen Fx y (z,y) for en tvadimensionell stokastisk variabel (X,Y)
definieras enligt:

Fxy(z,y)=P(X<znNY <y)=PX <z,Y <y) (23)

dér en forandring i notationen for ett snitt introduceras i form av ett komma-
tecken.

Diskret Tvadimensionell Stokastisk Variabel

Sannolikhetsfunktion

Sannolikhetsfunktionen px y (x,y) for en diskret tvadimensionell stokastisk vari-
abel definieras enligt:

pX,Y(%ZU) = P(X =zY = y) (24)



Kontinuerlig Tvadimensionell Stokastisk Variabel
Tathetsfunktion

Om funktionen fx y(z,y) uppfyller att:

P((X.Y) € A) = / /A Py (2, y)dady (25)

for alla A, siges (X,Y") vara en kontinuerlig tvadimensionell stokastisk variabel
och fx y(x,y) kallas tathetsfunktionen for (X,Y").

Oberoende Stokastiska Variabler
Definition

De stokastiska variablerna X och Y kallas oberoende om:
P(Xe(CYeD)=P(XeC)P(Y eD) (26)

for alla méangder C' och D. Detta kan generaliseras for fler variabler. De
stokastiska variablerna X1, ..., X,, kallas oberoende om:

P(X1€A17...,Xn€An):P(X1€A1)-'~P(Xn€An) (27)
for alla mangder A4, ..., A,.

Foljder

Givet definitionen maste det for att stokastiska variabler X7, ..., X, ska vara
oberoende gilla att:

Fx,. . .x,(x1,...,zn) = Fx,(21) - - Fx, (xy), for alla z1,...,z, (28)
och att i det diskreta fallet:

DXy, X (Z1, s Tn) = px, (21) -+ - px, (z5), for alla q,..., 2, (29)
samt i det kontinuerliga fallet:

Ixoox, (@1, xn) = fx, (1) -+ - fx, (z,), for alla zq, ..., 2, (30)



Max-funktionen

Max-funktionen max(Xj,...X,,) ger det storsta utfallet av de stokastiska vari-
ablerna X1, ..., X,,. For Z = max(Xy, ..., X,,) diar X1, ..., X, ar inbordes oberoende
kan fordelningsfunktionen for Z, Fz(z), hérledas:

Fz(z)=P(Z <z) = Pmax(X1,...X,) <z)=P(X1 < z,..,X,<z) =
{pa grund av oberoende} = P(X; < z)--- P(X, <z)=Fx,(2)--- Fx,(2)

n

Alltsé, om Z = max(Xy,...X,,) dir Xy, ..., X;, ar inbordes oberoende, géller att:

Fz(2) = Fx,(2) - - - Fx, (%) (31)

Min-funktionen

Min-funktionen min(Xy,...X,,) ger det minsta utfallet av de stokastiska vari-
ablerna X1, ..., X,,. For Z = min(Xy, ..., X,;) dér Xy, ..., X, &r inbordes oberoende
kan fordelningsfunktionen f6r Z, Fz(z), hirledas:
Fz(z) = P(Z <z) = P(min(Xy,..,X,) <z)=1— P(min(Xy, ... X,) > z) =
1—P(X1 >z, ...,X, > z) = {pa grund av oberoende} =1 — P(X; > 2)--- P(X,, > 2) =
I-(1-PX1<2)--(1-P(X, <2)) =1- (1= Fx,(2)) -~ (1 = Fx, (2))

Alltsa, om Z = min(Xy,...X,,) dir Xy, ..., X,, dr inbordes oberoende, géller att:

Fz(2) =1-(1=Fx,(2)) - (1 = Fx,(2)) (32)



Kapitel 5

Vantevarde
Definition

Vinteviardet for en stokastisk variabel X kan ses som en berdkning av masscen-
trum for variabelns sannolikhets- eller tathetsfunktion. Det definieras enligt:

Y keay kpx (k) (diskret fall)
E(X) = (33)
JZ5 xfx(z)dz (kontinuerligt fall)

Om Y = g(X) giller att:

> keay 9(k)px (k) (diskret fall)
B(Y) = (34)
75 9(@) fx (@)dz (kontinuerligt fall)

diir (34) till exempel anviinds flitigt for att beriikna termen E(X?2) i formeln for
variansen V' (X) (som star i formelsamlingen). Man far att:

Yokeax Kpx (k) (diskret fall)
E(X?) = (35)
J75, 2 fx (@)dz (kontinuerligt fall)

Rakneregler

For stokastiska variabler X7, ..., X,, géller att vintevardet for en linjarkombination
av dem kan utvecklas enligt:

EQ) aiXi+b)=> a;E(X;)+b (36)
i=1 i=1
och variansen av en linjarkombination av dem kan utvecklas enligt:

VO aiXi+b) = aV(X)+2 > ajaC(X;, Xk) (37)
i=1 =1

1<j<k<n

dér C(X;, X) &r kovariansen mellan X; och Xj.
Om variablerna X, ..., X,, ir inbordes oberoende géller att:

n

n
VO aiXi+b)=> a;V(X)) (38)
i=1 i=1
da C(X;,X,)=0forallal <j<k<n.

Om stokastiska variablerna X1, ..., X, ar inbordes oberoende géller ocksa att:

E(Xl"'Xn) :E(XI)E(Xn) (39)



Stora Talens Lag

Om Xq,..., X, ar oberoende och likafordelade stokastiska variabler, var och en
med véntevérde p, dar
v Z?:l X

Xn
n
kommer det, for alla € > 0, galla att:
Plu—e<X,<p+e —»1dan— oo (40)

Kapitel 7

Binomialfordelningen
Forekomst och tolkning

Om sannolikheten &r p att hindelse A intréffar i ett enskilt forsok kommer
antalet ganger A intraffar vid n oberoende forsok vara binomialférdelat. Om
den stokastiska variabeln X &r antalet ganger som A intréaffar galler da att:

X € Bin(n,p)

Nedan foljer ett exempel pa ett binomialférdelat fenomen. Ett scenario och en
tolkning presenteras.

Exempel
Scenario: Vid ett tdrningskast &r sannolikheten att fa en sexa 1/6. Jag testar
att kasta tdrningen 20 ganger. Hur ar antalet ganger jag far en sexa fordelat?

Tolkning: Eftersom sannolikheten att fa en sexa &r samma vid varje forsok

oberoende av utfall vid tidigare forsok (1/6) och jag utfor 20 forsok méaste an-
talet sexor vara Bin(20,1/6).

Teori

Om X € Bin(ni,p) och Y € Bin(ng,p), diar X och Y &r oberoende, géller att:

X +Y € Bin(ny + na,p) (41)

10



Hypergeometriska fordelningen
Forekomst och tolkning

En population av storlek N innehaller endast Np element med egenskapen A
och man tar slumpmissigt ut n element utan aterlaggning. Om den stokastiska
variabeln X &r antalet element i vart stickprov med egenskapen A sa géller da
att:

X € Hyp(N,n,p)

. Nedan foljer ett exempel pa ett hypergeometriskt fordelat fenomen. Ett sce-
nario och en tolkning presenteras.

Exempel

Scenario: 1 Sverige bor det 10 miljoner ménniskor. Av Sveriges invanare &r
det endast 400 000 personer som kan busvissla. Om vi tar ett slumpmaéssigt
stickprov av 10 000 individer bland Sveriges invanare, hur kommer antalet av
dessa som kan busvissla vara fordelat?

Tolkning: Den storre populationen som vi plockar ur ar antalet personer som
bor i Sverige - alltsa N =10 000 000. Att 10 000 individer plockas antyder att
dragningen sker utan aterlaggning (vilket &r ett krav) - alltsa n =10 000. Da p
star for den relativa frekvensen av populationen med den stkta egenskapen fas
p genom p = 400000/10000000 = 0.04. Antalet personer som kan busvissla i
stickprovet dr alltsa Hyp(10000000, 10000, 0.04).

Poissonfordelningen
Forekomst och tolkning

Poissonfordelningen anvénds ofta for att modellera hur ofta en héndelse intraffar
under ett tidsintervall av given langd. Det finns ingen kognitiv metod for att
hérleda hur nagot ar Poissonférdelat pa samma sétt som for Binomialférdelningen
och Hypergeometriska fordelningen.

Teori

Om X, € Po(u1), ..., Xpn € Po(uy,) ar inbordes oberoende géller att:

> Xi e Po(Y i) (42)
i=1 =1

11



Kapitel 11

Punktskattning
Notation

En punktskattning 0%, = 6*(x1,...,x,) av en parameter 6 &r en funktion
av matdata x1,...,x,. Dessa méatdata ses som utfall av stokastiska variabler
X1, ..., Xy vilkas fordelning beror pa ¢. Punktskattningen 67,  &r ett utfall av
skattningsfunktionen 6* = 6*(Xy, ..., Xp,).

Vantevardesriktighet

En skattningsfunktion 6* siges vara vantevardesriktig om den har vantevérde
0, alltsa:
E@*)=10 (43)

for alla 0 € Qg, dir Qg &ar parameterrummet. g dr méngden varden pa pa-
rametern som tillats av fordelningarna for X, ..., X,,.

Effektivitet

Om skattningsfunktioner 6* och 6 bada dr vintevirdesriktiga, géller att 6* &r
effektivare &n 6 om: R
V(e* <0) (44)

for alla 0 € Qg och med strang olikhet for nagot 6 € Qg

Skattning av vantevirde

Stickprovsmedelvardet z &r en vantevardesriktig skattning av vantevardet.

Skattning av varians

2

Stickprovsvariansen s* ar en vantevardesriktig skattning av variansen.

12



Kapitel 12

Intervallskattning av vantevarde baserat pa ett normalfordelat
stickprov

Om 21, ..., 2, &r ett slumpmaéssigt stickprov fran N(u, o) ar:

I,=%+\ /2% (da o ir kiind) (45)
I, = % tos(n — 1)~= (da o &r okind) (46)

Jn

ett tvasidigt konfidensintervall for y med konfidensgrad 1 — a.

Intervallskattning av vantevarde baserat pa tva normalfordelade
stickprov

Stickprov med samma varians

Om z1, ...,2n, och y1, ..., x,, ar slumpmassiga och av varandra oberoende stick-
prov fran N(u1,0) och N(ug, o) ar:

1 1
Ly, =T —yE A, — 4+ — 47
1 — 2 =Yy /20 n + g ( )
ett tvasidigt konfidensintervall fér p; — po med konfidensgrad 1 — o da o &r
kénd, och:

I (n1 —1)s2 +(n2 —1)s2 [1 1

=T — Gty —9 S48
m—pe =Y pa(m+ma )\/ ni+ng —2 n1+n2( )

ett tvasidigt konfidensintervall for p; — po med konfidensgrad 1 — o da o &r
okénd och dér s7 och s7 &r stickprovsvarianserna av 1, ..., Zn, och yi,...,Yn,
respektive.

Stickprov med olika varians

Om 21, ..., Zpn, och Y1, ..., Ty, ar slumpmaéssiga och av varandra oberoende stick-
prov fran N(u1,01) och N(pus,09) ar:

2 2
_ _ o7 05
IM*Mz:m_yi)‘a/Q n71+n72 (49)

ett tvasidigt konfidensintervall for puy — pe med konfidensgrad 1 — o da o7 och
o9 &ar kanda, och:

(m—1)s2+(na—1)s2 [T 1
— 4+ — (50)
ny+ng —2 ny na

Ly =2 — £ taya(ny +no —2)\/

13



ett tvasidigt konfidensintervall f6r py — po med konfidensgrad 1 —a da o1 och o9
ir okiinda och dir s2 och 512/ ar stickprovsvarianserna av 1, ..., Tn, och Y1, ..., Yn,
respektive.

Intervallskattning av parameter p for Binomialfordelad vari-
abel

For en stokastisk variabel X € Bin(n,p) ar:

x [z(1_=z

ett tvasidigt konfidensintervall for p med approximativ konfidensgrad 1—«. Hér
ar x en observation av X. Intervallet bygger pa skattningsfunktionen p* = %
och forutsatter generellt att n ar stort.

Ensidiga konfidensintervall

For alla formler ovan galler att om man istéllet vill formulera ett ensidigt konfi-
densintervall med konfidensgrad (eller approximativ konfidensgrad i fallet (51))
1 — a under samma forutsdttningar for vantevardet, sig 6, sa far man:

(0%, — AaD,00) (under ifran begréansat)
Iy = (52)
(=00, 8%, + Ao D) (ovan ifran begrinsat)

for metod baserad pa normalfordelat stickprov med kénd varians, eller:

(0%, — ta(f)D*obs, 0) (under ifran begransat)

Iy = (53)
(—00,0% +ta(f)D5ks) (ovan ifran begrénsat)

» Yobs

for metod baserad pa normalfordelat stickprov med okénd varians, eller:

(0% — AaDlps, 00) (under ifran begrénsat)
Iy = (54)
(=00, 8% + Ao D7) (ovan ifran begrénsat)

for metod baserad pa ett approximativt normalfordelat stickprov.

Den enda skillnaden blir alltsa att man ladgger all utelamnad sannolikhetsmassa
a1 en ande, istéllet for att dela upp den i tva lika stora éndar.

14



Kapitel 13

P-vardesmetoden

Denna metod gar ut pa att givet ett hypotestest med testvariabel ¢(x) berdkna
sannolikheten P(”#(X) ar minst lika extrem som t(x)”) givet att nollhypotesen
ar sann. Att ¢(X) ar mer extrem an t(x) innebér alla utfall pa ¢(X) utéver
t(x) som ger ytterligare stod till mothypotesen. Denna sannolikhet dr det som
kallas for P-virdet. Ar detta virde mindre &n vald signifikansniva blir f5ljden
att forkasta nollhypotesen till forman for mothypotesen.

Att berdkna P-véirdet kraver eftertanke da den méngden som motsvarar mer
extrema véarden pa t(X) beror pa den bakomliggande fordelningen till testvari-
abeln och hur mothypotesen ar definierad.

Exempel

Scenario: Min kompis pastar att han traffar ett straffkast i basket med san-
nolikhet p = 0.8. Jag tvivlar pa detta da han missar ganska ofta. For att
undersoka nollhypotesen p = 0.8 mot den alternativa hypotesen p < 0.8 tvingar
jag honom att kasta upprepade straffkast fram till och med att han traffar for
forsta gangen. Jag noterar att han sdtter bollen forst pa det sjétte kastet. Hur
kan jag berdkna P-vardet for mitt test?

Tolkning: Som testvariabel véljs & som &dr ett utfall fran X € ffg(p) déar p
ar parametern som jag vill testa. Jag observerar x = 6. Alltsa har vi att
t(x) = 6. Nu vill jag for att bestdmma P-vérdet, alltsa berdkna sannolikheten
att jag observerar x = 6 eller nagot mer ”extremt” pa min testvariabel. I det
héar fallet ger ju hogre varden pa X storre stéd till mothypotesen Hy @ p < 0.8
(ju lagre vérde pa p, desto fler forsok bor det ju ta for min kompis att satta
bollen i korgen). Alltsa soker jag sannolikheten P(X > 6) da nollhypotesen &r
sann. Jag far:

P(X>6|p=08)=1-P(X<5|p=08)=

- 0.8(0.2° - 1)
02—1

5

1->08(1-08)""'=1

k=1

= 0.00032

Datan ger alltsa starkt stod for att min kompis har éverskattat sin talang.
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Enkelt test av vantevarde for normalfordelat stickprov

Om man vill genomfora ett enkelt hypotestest av vantevardet hos ett nor-
malfordelat stickprov 1, ...,x, som ses som oberoende utfall fran N(u, o) pa
signifikansnivan « kan man istéllet for att stdlla upp ett konfidensintervall for
vantevirdet anvénda sig av en testvariabel t(x). For ett sadant test har vi tre
olika fall:

Fall 1
Vi vill testa: Hp : p = po mot Hy : pu # g
Da blir utfallet av testet, baserat pa ett stickprov med kénd standard avvikelse

o och med testvariabeln t(x) = j;\’/‘%

j/*jgﬂ > Ao/2 — Forkasta Hy till formén for Hy

(55)

T— o

a/\/ﬁ| < Aoz — Forkasta ej Hy till forman for Hy

alternativt for ett stickprov med okénd standardavvikelse o och med testvari-

abeln t(z) = :;\7%

S| >t (n — 1) — Forkasta Ho till forman for Hy
(56)

—Ho

\f/\/ﬁ| <tq/2(n —1) — Forkasta ej Hy till férman for Hy

Fall 2
Vi vill testa: Hg : = o mot Hy @ < g
Da blir utfallet av testet, baserat pa ett stickprov med kénd standard avvikelse

o och med testvariabeln t(z) = ;/_\’;%

f/_\‘/‘% < =\, — Forkasta Hy till forman for Hy

(57)

f;;gl > —\o — Forkasta ej Hy till forman for Hy
alternativt for ett stickprov med okénd standardavvikelse o och med testvari-

abeln t(z) = f/_\‘/‘r%

I < —t,(n— 1) — Férkasta Hy till fsrman for H;

if*llo > —tq(n — 1) — Forkasta ej Hy till forman for Hy
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Fall 3
Vi vill testa: Hg : = pog mot Hy : > po
Da blir utfallet av testet, baserat pa ett stickprov med kénd standard avvikelse

o och med testvariabeln t(z) = [f/_\’;%

5”/—”0 > A\, — Forkasta Hy till forman for H,

B

q

(59)

jj’;j% < Ao — Forkasta ej Hy till forman for H;
alternativt for ett stickprov med okénd standardavvikelse o och med testvari-

abeln t(x) = "j/_\‘/%

8l

/_“O > to(n — 1) = Forkasta Hy till forman for Hy

9

w

8l
|
=
=)

< tq(n —1) — Forkasta ej Hy till forman for H;

w
~
9
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